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1. CZYM JEST DETECTAI

DetectAI jest silnikiem analizy dowoddéw (AI Evidence Engine), a nie pojedynczym
klasyfikatorem ,,AI / cztowiek™.

System zbiera niezalezne slady pochodzace z réznych Zrdodek:
- HTML strony,

- tresci tekstowej,

- deklaracji o uzyciu AI,

- nazw providerow i modeli,

- struktury dokumentu,

- metadanych plikow,

- EXIF / XMP / IPTC,

- C2PA / Content Credentials,

- SynthiID,

- innych technicznych oznaczen pochodzenia.

Kazdy modut zwraca obiekty Evidence.

Typy wynikow:

- Confirmed

- StrongEvidence
- Evidence

- NoEvidence

- Inconclusive

Najwazniejsza zasada DetectAI:
BRAK DOWODU NIE JEST DOWODEM BRAKU AI.

2. GEOWNY PIPELINE STRONY WWW

Adres URL
-> HttpPageFetcher
-> SourceDetector
-> TextDetector
-> ProviderDetector
-> AnalysisWorkspace
-> ImageDetector
-> MetadataDetector
-> C2PADetector
-> SynthIDDetector
-> EvidenceCollection
-> Raport DetectAI

Strona jest pobierana tylko raz. Ten sam PageFetchResult jest przekazywany
do detektoréw HTML, dzieki czemu wszystkie moduty analizujg te samg wersje
strony.



3. TEXTDETECTOR — PODEJSCIE 3.0

TextDetector nie odpowiada na pytanie ,,czy AI napisato ten tekst na pewno?”.
Bada, czy tekst posiada zestaw cech stylometrycznych, strukturalnych i
jezykowych,

ktoére czesto wspoitwystepujg w tresciach generowanych lub silnie redagowanych
przez modele jezykowe.

TextDetector jest warstwg heurystyczng, a nie technicznym dowodem pochodzenia.

4. PRZYGOTOWANIE TEKSTU

Dla HTML:

- wydobywana jest giowna trescd,

- ograniczany jest boilerplate,

- usuwane s3 duplikaty blokoéw,

- normalizowany jest Unicode,

- usuwane sg znaki zero-width,

- porzadkowany jest whitespace,

- zachowywane s3 logiczne bloki i akapity.

Dla plikéw lokalnych szczegdlnie wazne jest zachowanie struktury akapitow.
W DOC/DOCX tekst nie powinien byc¢ sktadany do jednego wielkiego bloku.

5. CO ANALIZUJE TEXTDETECTOR

TextDetector bada m.in.:

- liczbe sitéw i zdan,

- Sredniag dtugos¢ zdania,

- zmiennos¢ dtugosci zdan,

- dtugosc¢ i regularnosc¢ akapitow,
- powtarzalne poczatki zdan,

- frazy przejsciowe,

- charakterystyczne frazy,

- MATTR,

- powtarzalnos¢ n-gramow,

- strukture nagidwkow,

- relacje nagtéwek -> opis,

- udziat krétkich blokow,

- CTA,

- frazy marketingowe,

- formalne i proceduralne konstrukcje jezykowe.

StrongEvidence wymaga wspoiwystepowania kilku niezaleznych cech.

6. PROFILE TEXTDETECTORA

Giowne profile:
- Long-form,



Marketing / Landing Page,
Formal Document,
Mixed.

7. LONG-FORM

Profil dla artykuiéw, blogdéw, analiz i diuzszych tresci informacyjnych.
Analizowane s3 m.in. regularnos$¢ zdan, zmiennos$¢, powtarzalnosé,
frazy przejsciowe, MATTR i n-gramy.

8. MARKETING / LANDING PAGE

Profil marketingowy bada:

- liczbe nagtdéwkow,

- frazy marketingowe,

- uktad nagtdéwek -> opis,

- CTA,

- udziat krétkich blokéw,

- semantyczne echo,

- powtarzanie podobnych obietnic innymi stowami.

Typowy styl marketingowy nie jest sam w sobie StrongEvidence.

9. NOWY PROFIL FORMAL DOCUMENT

To jedna z najwazniejszych zmian TextDetectora 2.0.

Profil zostat dodany dla:

- dokumentoéw instytucjonalnych,

- regulamindw,

- procedur,

- opiséw dziatalnosci,

- dokumentéw administracyjnych,

- tresci silnie modularnych i formalnych.

Wczesniej taki tekst mégtr by¢ niedoszacowany, bo nie jest marketingowy,
a jednoczesnie czesto ma kroétkie akapity, wiele nagitdéwkoéw i bardzo regularng
strukture.

10. SYGNAtY FORMAL DOCUMENT

Analizowane sg m.in.:

- liczba formalnych fraz,

- liczba réznych formalnych fraz,

- zageszczenie fraz na 1000 siow,

- regularnos¢ sekcji,

- relacja nagtowek -> tres¢,

- mikro-modularne akapity,

- korelacja formalnego jezyka ze struktura.



Przyktadowe konstrukcje:
s»Zapewnienie odpowiednich...”

- ,,w ramach dziatalnos$ci...”

- ,ma na celu...”

- ,,kierowane sg do...”

- ,dziatania na rzecz...”

- ,,stanowi element...”

- ,kluczowe znaczenie ma...”

- ,,odpowiedzialnos¢ za...”

Sama pojedyncza fraza nie wystarcza do StrongEvidence.

11. DLACZEGO PROFIL FORMALNY JEST LEPSZY

Najwazniejszg zmiang jest korelacja cech.

Silniejszym sygnatem jest jednoczesne wystagpienie:
jezyka formalnego + regularnej struktury + krodotkich akapitow
niz kazda z tych cech osobno.

To ogranicza przypadki, w ktorych system reaguje zbyt mocno na jeden prosty
wzorzec.

12. OGRANICZENIA PROFILU FORMALNEGO

Dokument napisany przez cztowieka moze réwniez by¢ bardzo regularny i formalny.
Dlatego styl formalny nie jest dowodem AI.

Jesli benchmark pokaze zbyt wiele false positive, wtasciwym kierunkiem jest:
- podniesienie progu StrongEvidence,

- zwiekszenie liczby wymaganych sygna1dw,

- wymaganie dodatkowego potwierdzenia stylometrycznego.

13. CONFIDENCE

Confidence nie oznacza ,,procentowego prawdopodobienstwa autorstwa AI”.
Oznacza site i spéjnosc¢ wykrytych sygnatdéw heurystycznych.

14. ANALIZA PLIKOW LOKALNYCH — NOWA FUNKCIJA

DetectAI nie ogranicza sie juz wylacznie do adreséw URL.
Plik moze zostac:

- wybrany przyciskiem Analyze File,

- przeciagniety do okna programu metodg drag & drop.

Po wskazaniu pliku program dobiera wtasciwg Sciezke analizy.

15. FORMATY TEKSTOWE



TXT / MD / CSV / JSON / XML
-> odczyt tekstu
-> TextDetector
-> EvidenceCollection
-> raport

16. HTML / HTM

Lokalny HTML:
-> odczyt HTML
-> analiza gidéwnej tresci
-> TextDetector.AnalyzeHtmlAsync
-> raport

17. DOC / DOCX

DOC/DOCX:
-> Microsoft Word COM
-> iteracja po Paragraphs
-> zachowanie granic akapitéw
-> TextDetector
-> raport

Zachowanie akapitéw poprawia analize:
- diugosci blokow,

- mikro-modularnosci,

- struktury formalnej,

- relacji sekcja -> tresc.

PDF:
-> ekstrakcja tekstu
-> TextDetector
-> raport

W obecnym podejsciu ekstrakcja moze korzystac¢ z Microsoft Word.

Ograniczenie:
zeskanowany PDF bez warstwy tekstowej nie jest automatycznie OCR-owany.

19. DRAG & DROP

Po upuszczeniu pliku:

program sprawdza rozszerzenie,

. wybiera odpowiedni sposéb ekstrakcji,
uruchamia TextDetector,

. tworzy Evidence,

generuje raport.
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20. CO POPRAWItO SIE W TEXTDETECTORZE

Najwazniejsze ulepszenia:

- zachowanie akapitoéw,

- profilowanie tekstu,

- osobny profil Marketing,

- osobny profil Formal Document,

- rozszerzony katalog fraz formalnych,

- scoring zalezny od zageszczenia fraz,

- analiza liczby réznych formalnych konstrukcji,
- mikro-modularnos¢,

- poprawiona relacja nagtéwek -> opis,

- korelacja kilku sygnatoéw,

- zachowanie wysokiego progu StrongEvidence.

21. NA ILE TEXTDETECTOR JEST LEPSZY

Nie mozna uczciwie podac procentowej poprawy bez benchmarku.

Najwieksza poprawa dotyczy:

- dokumentéw formalnych,
tekstéw modularnych,
DOC/DOCX,

landing pages,

analizy struktury akapitow.

Nadal trudne sg:

- krétkie teksty,

- AI po recznej redakcji,

bardzo szablonowe teksty ludzkie,
dokumenty prawne,

teksty mieszane cztowiek + AI.

22. SOURCEDETECTOR

SourceDetector wyszukuje jawne deklaracje uzycia AI w:
- tredci,

- metatagach,

- JSON-LD,

- komentarzach,

- atrybutach,

- skryptach inline.

Istotna poprawa: odrdznianie zwykiej wzmianki o AI od deklaracji,
ze analizowany materiat zostat utworzony przez AI.

23. PROVIDERDETECTOR

ProviderDetector identyfikuje technologie i dostawcéw AI.



Sama nazwa providera jest stabszym sygnatem niz jawna deklaracja uzycia.

Jezeli strona wymienia wielu providerdéw, moze by¢ zwyktym materiatem
redakcyjnym
o AI, wiec waga takich trafien jest obnizana.

24. IMAGEDETECTOR

ImageDetector:

- znajduje obrazy,

- pobiera je bezpiecznie,

- kontroluje redirecty,

- chroni przed SSRF i DNS rebinding,

- sprawdza magic bytes,

- liczy SHA-256,

- deduplikuje,

- przekazuje ten sam plik do MetadataDetector, C2PADetector i SynthIDDetector.

25. METADATADETECTOR

Analizuje EXIF, XMP, IPTC, Software, Creator i inne pola.
Brak metadanych nie oznacza braku AI.

26. C2PA / CONTENT CREDENTIALS

C2PADetector analizuje nie tylko obecnos¢ manifestu, ale tez:
- claimy,

- digitalSourceType,

- btedy walidacji,

- szczegOlowe dane provenance.

Sam manifest nie jest automatycznie dowodem AI.
Krytyczne btedy walidacji obnizajg site wyniku.

27. SYNTHID

SynthIDDetector nie zgaduje watermarka.
Do potwierdzenia potrzebny jest zaufany verifier.

Bez verifiera wynik pozostaje Inconclusive, a nie NoEvidence.

28. AI W INNYCH FORMACH

Zasada rozwoju:
dowdéd techniczny -> metadata -> provenance -> watermark -> korelacja ->
heurystyka

Obraz:
priorytetem sg C2PA, metadata, watermark i slady providera.



Audio:
docelowo metadata, encoder, provenance, C2PA i watermark verifier.

Wideo:
metadata, C2PA, encoder, provenance, watermarki, analiza klatek i Sciezki
audio.

29. DLACZEGO ALGORYTMY SA LEPSZE

Najwazniejsza poprawa polega na ograniczaniu sytuacji, w ktorych system wyciagga
zbyt silny wniosek ze zbyt stabego sygnatu.

Przyktady:

- SourceDetector nie myli polityki AI z deklaracja autorstwa.

- ProviderDetector nie myli artykuitu o AI z uzyciem wszystkich providerdw.
- TextDetector korzysta z profili zamiast jednego scoringu.

- Formal Document wymaga korelacji kilku cech.

- DOC/DOCX zachowuje akapity.

- ImageDetector przekazuje te same bajty do catego pipeline.

- C2PA interpretuje znaczenie manifestu.

- SynthID wymaga verifiera.

- Inconclusive nie jest zamieniane na NoEvidence.

30. WALIDACJA SKUTECZNOSCI

Aby podawac¢ procentowg skutecznos¢, potrzebny jest benchmark zawierajacy:
- teksty ludzkie,

- teksty AI,

- AI po redakcji,

- teksty ludzkie poprawiane przez AI,

- marketing,

- dokumenty formalne,

- artykuty,

- rozne dtugosci i rdézne modele.

Nalezy mierzyc:

- true positive,
- false positive,
- true negative,
- false negative,
- precision,

- recall,

- specificity.

31. PODSUMOWANIE

DetectAI 3.0 rozwija projekt w dwéch giéwnych kierunkach.

Lepsza analiza tresci:
- nowy TextDetector,



- profile tekstowe,

- Formal Document,

- mikro-modularnos¢,

- zachowanie akapitoéw,

- lokalne DOC/DOCX/PDF/HTML/TXT,
- drag & drop,

- Analyze File.

Mocniejsze dowody techniczne:

- bezpieczniejszy pipeline obrazow,
- SHA-256,

- rozwiniete C2PA,

- ostrozniejszy ProviderDetector,

- brak zgadywania SynthID,

- zachowanie Inconclusive.

DetectAI ma odpowiadac:

- jakie slady znaleziono,

- skad pochodza,

- jak sg silne,

- czy potwierdzaja sie nawzajem,

a nie jedynie zwracac¢ jeden procent ,,AI”.

32. ZMIANY TEXTDETECTORA W WERSJI 3.0

Wersja 3.0 rozwija analize tekstu z pojedynczych heurystyk do korelacji
kilku niezaleznych rodzin cech.

Najwazniejsze nowe lub poprawione elementy:

- lepsze rozdzielenie akapitéw od elementdw list,

- ostrozniejsze rozpoznawanie nagiéwkéw w plain text,

- bezpieczniejsze filtrowanie diagraméw ASCII / box-drawing,
- osobna analiza szablondw ofert technicznych,

- rownolegtosc¢ gramatyczna list,

- rozszerzony Syntactic Flatness,

- Transition Frame Signal,

- struktura intro -> lista -> domkniecie,

- cytowania numeryczne RAG-1like,

- kontrola obecnosci bibliografii / sekcji zZrddei,

- symetria modu1éw nagitdéwek -> opis,

- echo leksykalne pomiedzy sekcjami,

- korelacja wielu rodzin cech,

- dynamiczny Confidence zalezny od wyniku i ilosci materiatu.

33. AKAPITY I ELEMENTY LIST

Element listy nie jest juz automatycznie liczony jako akapit.

Statystyki akapitéw s liczone gidéwnie dla:
- Paragraph,



- Quote.

Elementy ListItem nadal uczestniczg w analizie:
- struktury dokumentu,

- modutowosci,

- profilu formalnego,

- rownolegtosci 1list,

- framingu list.

Zmiana zapobiega sytuacji, w ktorej dokument z kilkudziesiecioma punktami
raportuje dziesigtki bardzo krétkich ,,akapitéw” i sztucznie zwieksza
mikro-modularnosc.

34, OSTROZNIEJSZE ROZPOZNAWANIE NAGtOWKOW

W plain text nadal rozpoznawane s3:
- nagidéwki numerowane,
- krotkie nagtéwki pisane wielkimi literami,
- samodzielne nagtoéwki typu:
Podsumowanie, Wnioski, Zakres, Wstep, Summary, Conclusion.

0gdélny heurystyczny nagiowek zostal zaostrzony.

Celem jest ograniczenie sytuacji, w ktoérych:
- nazwy urzadzen,

- etykiety techniczne,

- krétkie pozycje tabel,

- fragmenty parametroéw

sg btednie klasyfikowane jako Heading.

35. DIAGRAMY ASCII / BOX-DRAWING

TextNormalization usuwa z analizy stylometrycznej linie wygladajace jak:
- diagramy ASCII,

- box-drawing,

- proste schematy tekstowe,

- wybrane tabele tekstowe.

Filtrowanie jest obecnie bardziej konserwatywne.

Program nie usuwa catej linii tylko dlatego, ze znajduje sie w niej kilka
znakéw schematu. Jest to wazne dla tekstu wklejanego, gdzie zwykte zdanie
moze zostac sptaszczone do tej samej linii co fragment diagramu.

Krotkie etykiety s3 usuwane tylko wtedy, gdy wyraznie znajduja sie

wewnatrz struktury diagramu.

36. SZABLONY OFERT TECHNICZNYCH



TextDetector posiada osobny katalog konstrukcji spotykanych w ofertach
technicznych i opisach architektury.

Przyktady:

- ,,W zwigzku z”,

- ,,ze wzgledu na”,

- ,proponujemy zastosowanie”,

- ,,proponujemy zachowanie”,

- ,hie rekomendujemy migracji”,

- ,W przedstawionej architekturze”,

- ,,rekomendujemy pozostawienie”,

- ,,proponowana architektura zapewnia”,
- ,pozwala zachowa¢ wszystkie funkcje”,
- ,wykorzystanie istniejgcej infrastruktury”,
- ,Ssystem pozostaje nadrzednym”,

- ,,system odpowiada za”.

WAZNE :
te konstrukcje NIE s3 sygnaturg AI.

S3 cechg profilu formalno-technicznego i maja znaczenie dopiero
w korelacji z innymi wtasciwosciami dokumentu.

37. SYNTACTIC FLATNESS 3.0

Syntactic Flatness mierzy regularnosc¢ ditugosci zdan w sekcjach tekstu.

Wersja 3.0:

- ocenia sekcje od co najmniej 3 zdan,

- analizuje przesuwne okna 4 kolejnych zdan,

- mierzy wspotczynnik zmiennosci diugosci zdan,
- kontroluje rozpietos¢ dtugosci zdan w oknie.

Jezeli sekcje sg bardzo krétkie, wykonywany jest dodatkowy pomiar
na catym strumieniu prozy.

Dzieki temu uktad:
nagtéwek -> 1-2 zdania -> kolejny nagitdéwek

nie powoduje automatycznie wyniku ,,0 okien” tylko dlatego,
ze pojedyncze sekcje sg krotkie.

Niska zmiennos¢ zdan nie jest samodzielnym dowodem AI.

38. ROWNOLEGEOSC GRAMATYCZNA LIST

TextDetector analizuje grupy kolejnych elementéw list.



Przyktadowy wzorzec:
- obstuge...

- zarzadzanie...

- kontrole...

- definiowanie...

Detektor mierzy dominujgcy sposdb gramatycznego otwarcia punktéw.
Jest to heurystyka morfologiczna, a nie peiny tagger czesci mowy.

Raport moze pokazywac:

- liczbe elementéw list,

- liczbe grup z réwnolegtym otwarciem,
- najwyzszy poziom zgodnosci otwarc.

Silna symetria list jest sygnatem szablonowosci, ale sama nie oznacza AI.

39. TRANSITION FRAME SIGNAL

Wersja 3.0 posiada osobny katalog szablonowych zapowiedzi list.

Przyktady:

- ,,0to kluczowe powody”,

- ,,0to najwazniejsze”,

- ,Z nhastepujacych powoddéw”,

- ,ponizej przedstawiono”,

- ,halezy zwrécié¢ uwage na nastepujace”.

Detektor nie ogranicza sie do sprawdzenia obecnosci frazy.

Sprawdza réwniez, czy po zapowiedzi rzeczywiscie wystepuje:
- lista punktowana,

- lista numerowana,

- albo seria numerowanych moduiéw nagidéwek -> opis.

40. STRUKTURA INTRO -> LISTA -> DOMKNIECIE

Nowa metryka rozpoznaje peiniejszy wzorzec odpowiedzi:

wprowadzenie
-> zapowiedz
-> lista
-> dalszy akapit / podsumowanie / wnioski

Raport rozréznia:

- liczbe szablonowych zapowiedzi list,

- liczbe sekwencji zapowiedz -> lista,

- liczbe sekwencji zapowiedz -> lista -> domkniecie.

Jest to silniejsza cecha strukturalna niz sama obecnos¢ jednej frazy.



41. CYTOWANIA NUMERYCZNE / RAG-LIKE

TextDetector rozpoznaje wzorce:
- [1]

- [1, 2]

- [1: 2: 3]

- [1; 2; 3]

Jednoczesnie sprawdza, czy tekst posiada sekcje typu:
- Bibliografia,

- Zrédia,

- References,

- Sources.

Raport moze pokazywac:

- liczbe grup cytowan,

- liczbe cytowan wielozrddiowych,

- liczbe cytowan bez wykrytej bibliografii,
- informacje o obecnosci sekcji zroédet.

Znacznik [1, 2, 3] nie jest technicznym dowodem uzycia RAG lub LLM.

Jest wytacznie sygnatem formatu, ktéry nabiera znaczenia w korelacji
z innymi cechami.

42. SYMETRIA NAGtOWEK -> OPIS

TextDetector mierzy, czy kolejne moduty maja podobng diugosc.

Przyktad:
1. Nagtowek
opis

2. Nagtowek
opis

3. Nagiowek
opis

Analizowane s3:

- liczba kwalifikujacych sie modutéw,

- liczba moduiéw o podobnej diugosci,

- udziat modutdéw podobnych,

- wspdétczynnik zmiennosci diugosci opiséw.

Do poroéwnania uzywana jest réwniez mediana dtugosci opisow,
aby ograniczy¢ wptyw pojedynczych skrajnych blokdw.



43. ECHO LEKSYKALNE MIEDZY SEKCJAMI

Wersja 3.0 analizuje podobienstwo stownictwa pomiedzy niezaleznymi sekcjami.
Jest to analiza leksykalna, a nie model embeddingowy.

Detektor:

- dzieli tekst na sekcje,

- wybiera istotniejsze tokeny,

- pordéwnuje zbiory siow,

- mierzy podobienstwo miedzy parami sekcji.

Raport pokazuje:
- liczbe par sekcji z podwyzszonym podobienistwem,
- maksymalne wykryte podobienstwo.

Cecha moze wskazywac na:

- powtarzanie tych samych idei,
- encyklopedyczne echo,

- silng szablonowosc.

Nie jest samodzielnym dowodem AI.

44. KORELACJA WIELU RODZIN CECH

Najwazniejszym kierunkiem wersji 3.0 jest korelacja.

Silniejszy wynik powinien powstawaé¢ dopiero wtedy, gdy jednoczesnie
wystepuja rézne rodziny cech, np.:

- regularny rytm,

- framing list,

- cytowania RAG-like,

- symetria nagidéwek -> opis,

- echo leksykalne,

- formalny jezyk,

- rownolegte listy.

Detektor nie powinien klasyfikowa¢ tekstu wysoko tylko dlatego,

ze znalazt jedng fraze lub jeden format cytowania.

45. CONFIDENCE 3.0

Confidence nadal NIE oznacza:
sprocentowego prawdopodobienstwa, ze tekst napisato AI”.

Confidence oznacza stabilnos¢ klasyfikacji heurystycznej.

W starszej formule wiele réznych dokumentéw mogto otrzymywaé podobne
wartosci, np. 42%, 46% albo 64%, poniewaz wynik opierat sie gitdéwnie



na kilku progach binarnych.

W wersji 3.0 Confidence zalezy ptynniej od:
- koricowego score profilu,

- odlegtosci score od progu klasyfikacji,

- liczby aktywnych sygnatodw,

- liczby stoéw,

- liczby zdan,

- liczby blokéw tresci.

Dzieki temu rézne teksty nie powinny otrzymywac tej samej wartosci

tylko dlatego, ze przekroczyty te same progi.

46. CONFIDENCE DLA NOEVIDENCE

Dla NoEvidence logika jest odwrotna niz dla Evidence.

Im dalej wynik znajduje sie ponizej progu Evidence,
tym stabilniejsza moze by¢ klasyfikacja NoEvidence.

Nie oznacza to jednak:
»tekst na pewno napisat cziowiek™.

NoEvidence oznacza wylacznie:

biezacy modut nie znalazl wystarczajacego zestawu cech.

47. CONFIDENCE WPISOW POMOCNICZYCH

Wpisy pomocnicze Evidence nie uzywajg juz prostego schematu:
45 + liczba punktéw sygnatu.

Wczesniej prowadzito to do praktycznie statych wartosci, np.:
- +13 pkt -> 58%,

- +12 pkt -> 57%.

W wersji 3.0 Confidence pojedynczego wpisu zalezy od:

- Confidence catej klasyfikacji,

- koricowego score,

- sity konkretnego sygnatu.

Ten sam sygnat moze wiec miec¢ inng wartos¢ w stabszym i mocniejszym dokumencie.

48. ANALIZA WKLEJONEGO TEKSTU

Sciezka analizy:

wklejony tekst



-> przygotowanie struktury
-> TextDetector.AnalyzeText
-> EvidenceCollection

-> raport

Warstwa formularza nie powinna sztucznie ustawiacd:
- Evidence,

- StrongEvidence,

- Confidence,

- koricowego score.

Wynik pochodzi z TextDetectora.

Dla tekstu wklejanego szczegdlnie wazne s3:
- zachowanie 1list,

- odbudowa nagtoéwkoéw,

- rozdzielenie akapitow,

- ostrozne filtrowanie diagraméw,

- syntactic flatness,

- framing list,

- profil formalno-techniczny.

49. PEtLNY PIPELINE C2PA DLA URL

Przy analizie adresu URL C2PA jest uruchamiane wewnatrz ImageDetectora.
Schemat:
URL
-> ImageDetector
-> pobranie obrazu
-> MetadataDetector
-> C2PADetector
-> SynthIDDetector

C2PADetector pracuje na lokalnym pliku obrazu pobranym przez ImageDetector.

Wynik C2PA jest nastepnie dotaczany do wspdélnej EvidenceCollection.

50. C2PATOOL — OCZEKIWANA LOKALIZACIJA

Na Windows C2PADetector domyslnie oczekuje:
<AppContext.BaseDirectory>\\Tools\\c2patool.exe
Typowa struktura po publikacji:

DetectAI.exe

Tools\\
c2patool.exe



Samo istnienie c2patool.exe w tym katalogu nie oznacza,
ze narzedzie zostato uruchomione.

C2PADetector musi zosta¢ wywotany przez pipeline obrazu.

51. OGRANICZENIE LOKALNYCH OBRAZOW

Obecna sciezka Analyze File jest przede wszystkim sSciezka tekstowg.

Okno pozwala wskazac¢ takze pliki:
- JPG,
- JPEG,
- PNG,
- WebP,
- GIF,
- BMP,
- TIFF.

Jednak pojedynczy lokalny obraz wskazany przez Analyze File
nie przechodzi obecnie petnego pipeline:

MetadataDetector -> C2PADetector -> SynthIDDetector.
Peiny pipeline obrazowy dziata podczas analizy strony WWW.

Jest to znane ograniczenie wersji 3.0.

52. ORGANIZACJA MODUtOW TEKSTOWYCH

TextDetector.cs

- gidéwna analiza,

- scoring,

- klasyfikacja,

- Confidence,

- opis metryk i Evidence.

TextNormalization.cs

- Unicode,

- whitespace,

- filtrowanie diagraméw ASCII / box-drawing.

TextPhraseCatalog.cs

- frazy przejsciowe,

- AI-tells,

- marketing,

- jezyk formalny,

- szablony ofert technicznych,
- zapowiedzi 1list.



TextRegexCatalog.cs

- wspllne regexy,

- listy,

- nagtowki,

- cytowania RAG-like,

- sekcje bibliografii,
- konstrukcje formalne.

TextMetricsCalculator.cs
- pomocnicze obliczenia metryk tekstowych.

MainForm.TextAudit.cs
- przygotowanie i rekonstrukcja tekstu wklejonego,
- przekazanie tresci do TextDetectora.

MainForm nie powinien produkowac¢ sztucznego koricowego wyniku AI.

53. CZEGO NIE ROBIC PRZY KALIBRACJI

Znany tekst testowy moze by¢ uzyty jako ground truth.

Nie nalezy jednak ustawiac¢ wyniku na sztywno tylko dlatego,
ze wiadomo, iz dany tekst pochodzi z ChatGPT, Gemini lub innego modelu.

Prawidlowa procedura:

zmierzy¢ cechy,

sprawdzi¢ brakujgce sygnaty,

poprawi¢ metryke,

ponownie przeanalizowac,

poroéwnac¢ z korpusem tekstéw ludzkich i AI.

uih WN R

Celem nie jest dopasowanie jednego przypadku,
lecz poprawa generalizacji detektora.

54. PROVIDER ATTRIBUTION DLA TEKSTU

Sam styl tekstu nie pozwala wiarygodnie potwierdzic:
»ten tekst napisat doktadnie ChatGPT”

albo

»ten tekst napisat doktadnie Gemini”.

W przysztosci mozna rozwijac:
Provider style similarity.

Taki wynik powinien by¢ oznaczony jako podobieristwo stylu,
a nie techniczne potwierdzenie providera.

Do kalibracji potrzebny jest oznaczony korpus:
- ChatGPT,
- Gemini,



- Claude,
- teksty ludzkie,
- teksty mieszane.

55. KOLEJNY KIERUNEK — ANALIZA SEGMENTOWA

Jednym z kolejnych kierunkéw jest analiza tekstu mieszanego cztowiek + AI.

Mozliwy schemat:

- podziat na segmenty okolo 150-250 s1dw,

- osobny score dla kazdego segmentu,

- pordéwnanie zmian stylu,

- ocena niespoéjnosci pomiedzy czesSciami dokumentu.

Pozwoli to lepiej badac:

- tekst AI po recznej redakcji,

- dokument ludzki z fragmentami AI,
- tresci sktadane z kilku Zrddet.

56. NAJWAZNIEJSZE ROZNICE 2.0 -> 3.0

W pordéwnaniu z wersjg 2.0 dodano lub poprawiono:

TEXT:

- poprawne oddzielenie akapitéw od list,
- ostrzejsze rozpoznawanie nagtowkow,

- bezpieczniejsze filtrowanie ASCII,

- szablony ofert technicznych,

- rownolegtosc¢ gramatyczng list,

- Syntactic Flatness z analizg sekcyjng i globalnym fallbackiem,
- Transition Frame Signal,

- intro -> lista -> domkniecie,

- cytowania RAG-like,

- wykrywanie bibliografii,

- symetrie nagiodwek -> opis,

- echo leksykalne,

- korelacje wielu rodzin cech.

CONFIDENCE:

- usunieto praktycznie state wartosci 42 / 46 / 64,

- Confidence zalezy od rzeczywistego score i marginesu od progu,
- uwzglednia ilos¢ materiatu,

- uwzglednia liczbe sygnatdw,

- wpisy pomocnicze nie uzywajg juz prostego ,45 + punkty”.

C2PA:

- doprecyzowano oczekiwang lokalizacje c2patool.exe,

- potwierdzono wywotanie C2PA przez ImageDetector przy analizie URL,

- opisano ograniczenie lokalnego Analyze File dla pojedynczych obrazéw.



57. PODSUMOWANIE WERSJI 3.0

DetectAI 3.0 rozwija projekt w kierunku wielowarstwowej korelacji

Najwazniejsze zasady pozostajg bez zmian:

- pojedyncza heurystyka tekstowa nie jest technicznym dowodem,
- formalny styl nie jest sygnatura AI,

- cytowania RAG-1like nie potwierdzajg same w sobie uzycia RAG,
- brak manifestu C2PA nie oznacza braku AI,

- SynthID bez verifiera pozostaje Inconclusive,

- NoEvidence nie oznacza ,,na pewno cztowiek”.

DetectAI ma odpowiadac:

- jakie slady znaleziono,

- skad pochodza,

- jak sg silne,

- czy potwierdzaja sie nawzajem,
- jak stabilna jest klasyfikacja,

a nie jedynie zwracac¢ jeden procent ,,AI”.

Evidence.



